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Aprendizado Multimodal

O aprendizado multimodal busca modelar e relacionar informacoes provenientes
de diferentes modalidades, explorando suas relagoes e complementaridades.
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Figura 1: Estratégias de representagio em aprendizado multimodal.
Fonte: Baltrusaitis et al. (2019, fig. 1).

Duas perspectivas

@ Representacao conjunta: as modalidades contribuem para um mesmo
espago de representacao.

@ Representagoes coordenadas: espacos distintos sao aproximados por
relagoes de similaridade.
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Multimodal em Deep Learning

Diferentes modalidades podem ser processadas por redes especializadas e
posteriormente integradas em uma representacao multimodal.
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Figura 2: Fusio intermediaria em aprendizado multimodal.
Fonte: Guarrasi et al. (2025, fig. 3).
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Alinhamento Visual-Textual

Integrar duas modalidades nao garante que suas representacoes sejam seman-

ticamente correspondentes.
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Figura 3: Aprendizado de representagdes globais e locais no GLoRIA.

Fonte: Huang et al. (2021, fig. 2).
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Problema a ser Pesquisado

e lmagens médicas e informacgdes textuais fornecem informagoes com-
plementares sobre uma mesma condicdo clinica.

@ Disponibilizar diferentes modalidades a um modelo nao garante que
suas informagdes sejam adequadamente integradas.
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Diferentes estratégias de integracdo podem produzir representacoes mul-
timodais distintas, afetando a correspondéncia entre as informacoes vi-
suais e textuais.
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Pergunta da Pesquisa

Pergunta principal

Como diferentes estratégias de fusdo e alinhamento entre imagem e texto
influenciam o desempenho e a coeréncia multimodal de modelos de apren-
dizado profundo aplicados a analise de imagens médicas?

Questoes investigativas iniciais
o Como diferentes pontos e mecanismos de fusdo afetam o

desempenho do modelo?

o Estratégias explicitas de alinhamento multimodal favorecem uma
maior correspondéncia entre evidéncias visuais e informagoes
textuais?

@ Os beneficios da multimodalidade permanecem quando
comparados, de forma controlada, com modelos unimodais e
diferentes configuragoes de integragao?




Pergunta da Pesquisa

O desempenho final, isoladamente, pode nao ser suficiente para
caracterizar a qualidade da integracao entre as modalidades.
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Proposta Inicial de Investigacao
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a Inicial de Investigacao

Contribuigao pretendida

Investigar quais ganhos estao associados a representagdo, a fusao e ao
alinhamento das modalidades, em vez de avaliar exclusivamente o
desempenho global de diferentes modelos.
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Revisao Bibliografica
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Evolucao das Abordagens na Literatura
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Bases de Dadc

Bases de Dado: Modalidades Uso Inicialna Pesquisa Motivos da Selecao
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Conclusa

A multimodalidade possibilita explorar informacoes complementares entre
imagem e texto, mas depende de estratégias adequadas de representacao,
fusao e alinhamento.

@ A literatura apresenta diferentes formas de estabelecer interacdes e cor-
respondéncias entre modalidades, desde representacoes globais até alinha-
mentos locais.

@ A proposta inicial consiste em avaliar estratégias de fusdo e alinhamento
multimodal aplicadas & andlise de imagens médicas.

@ O aprofundamento da revisao bibliografica subsidiara a definicao das bases
de dados, tarefas, arquiteturas e métricas utilizadas no protocolo experi-
mental.
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